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ML-Software als Herausforderung
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https://www.innog.com/de/articles/2020/10/mlops-operations-fuer-machine-learning/

MLOps

l._
g Model ana\\pis
g Data L tfks Source Cl/cD Stage:
- By analysis Expenme - reposiht\[‘ - bu\\d Yest,
) kage deploy
a P P
2
Fea’m l AUTOMATED PIPELINES
W," aka Engineennd || ML Model Engineerng | | I
| D aEhgmeeni\ﬂ.,I ode ngmeeni > fe,j‘*“"/
5 ' g
< — Sta
g ML Hetadata S‘f“odse‘e
B X |Performance WL Prediction
monitoring Service
t

Development und Operations
werden mit MLOPs..

- kombiniert
- automatisiert
- Uberwacht

MLOPs
Pipeline-Automatisierung



Gesetzliche Auflagen und Risiken
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Was ist Model Governance...?

Prozesse, durch die ein Unternehmen...

Richtlinien umsetzt
Zugriffe auf ML-Modelle kontrolliert

Interaktionen mit den ML-Modellen und deren Ergebnisse
verfolgt
festhalt, auf welcher Grundlage ein Modell erzeugt wurde

https://algorithmia.com/blog/model-governance



Model Governance als
Herausforderung fur...

56 % der Unternehmen

https://info.algorithmia.com/hubfs/2020/Reports/2021-Trends-in-ML/Algorithmia_2021_enterprise_ML_trends.pdf?hsLang=en-us

26,2 % der deutschen Unternehmen

https://www.lufthansa-industry-solutions.com/de-de/studien/idg-studie-machine-learning-2021



https://www.lufthansa-industry-solutions.com/de-de/studien/idg-studie-machine-learning-2021
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https://germany.representation.ec.europa.eu/news/fur-vertrauenswurdige-kunstliche-intelligenz-eu-kommission-legt-weltweit-ersten-rechtsrahmen-vor-2021-04-21_de
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https://www.oreilly.com/library/view/the-framework-for/9781098100483/chO1.html
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MODE L GOVERNANCE

-
Model Governance

Speicherung/ Versionierung von
Modellen

Auswertung und Erklarbarkeit
Prifung
Freigabe

Bericht: Zusammenfassung,
Visualisierung und Hervorhebung von
Metriken aus dem Monitoring

[https://services.google.com/fh/files/misc/practitioners_guide_to_mlops_whitepaper.pdf]
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HODE L GOVERNANCE — Hohe Datenqualitat

Evaluation der Modelle

I Interpretier- und Erklarbarkeit

J Continuous Evaluation und Reporting
p der Metriken

L Schaffung von Transparenz und

Reproduzierbarkeit

[https://services.google.com/fh/files/misc/practitioners_guide_to_mlops_whitepaper.pdf]



Wenig Regulierung & wenig BA
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